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Resumo. O emprego de métodos convencionais para encontrar solugfes 6timas ou aproximadas para
problemas de otimizacdo NP-dificeis (nondeterministic polynomial) normalmente torna-se inviavel em
virtude do enorme esfor¢o computacional exigido para sua solucdo. Algoritmos genéticos (AG’s) sdo
metaheuristicas baseadas nos mecanismos de selecdo natural e da genética adequadas para solucdo de
problemas desta natureza. Um AG é empregado em [1] na busca de melhores alternativas de layout
para uma linha de montagem automotiva. A solucdo encontrada foi 28,5% melhor do que a solucéo
atual adotada numa linha de montagem real, e esta minimizacdo de tempo de montagem da producéo
representa uma significativa reducdo de custos. Este trabalho apresenta diversas modificagfes no AG
descrito em [1]: pardmetros genéticos configurdveis, geracdo heuristica da populacédo inicial e novos
operadores de cruzamento, mutacdo e busca local. Estas modificagbes permitiram encontrar uma
configuragdo da linha que reduzisse em 30,3% do tempo da configuragdo atual. Uma analise
comparativa entre os operadores genéticos propostos e os descritos em [1] é feita e seus resultados
discutidos.

Palavras-chave: Algoritmos genéticos, linhas de montagem, otimizagao.

Abstract. The use of conventional methods to find optimum or close solutions for problems of
optimization NP-hard (hondeterministic polynomial) normally becomes impracticable due to the
enormous computational effort required for its solution. Genetic Algorithms (GA’s) are metaheuristics
based on the mechanisms of natural selection and the genetics for solution of problems of this nature.
A GAisused in [ 1] in the search of better alternatives of layout for a automotive assembly line. The
solution encountered was 28.5% better than the current solution adopted in the real line representing a
significant cost reduction. This paper presents diverse modifications in the GA described in [ 1 ]:
genetic parameters you configured, heuristical generation of the initial population and new operators
of crossing, mutation and local searchs. These modifications allowed to find out a configuration of the
line that could reduce the time in 30,3% of the current configuration. A comparative analysis between
the genetics operators of both implementations is made and its argued results.
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